IQR  مقیاس می‌شوند، بنابراین اکثر داده‌های تبدیل شده [footnoteRef:1]در محدوده ی معقولی قرار می‌گیرند (معمولاً بین -۳ تا ۳، اما قطعی نیست). در جدول زیر می توان مقایسه با StandardScaler متداول‌ترین روش جایگزین RobustScaler را دید. [1:  Transformed] 

جدول شماره(3-1) مقایسه روشهای محتلف استاندارد سازی
	RobustScaler
	StandardScaler
	ویژگی
	ردیف

	از میانه (Median) استفاده می‌کند.
	از میانگین (Mean) استفاده می‌کند.
	مرکزیت داده
	1

	از IQR   استفاده می‌کند.
	از انحراف معیار (Std) استفاده می‌کند.
	مقیاس‌گذاری
	2

	مقاوم است (Robust) 
	[bookmark: _GoBack] یک outlier بزرگ می‌تواند 
	تأثیر Outliers
	3

	داده‌های transformed دارای میانه ۰ و IQR   برابر ۱ هستند.
	داده‌های transformed دارای میانگین ۰ و انحراف معیار ۱ هستند.
	نتیجه نهایی
	4

	داده‌هایی که outlier دارند یا زمانی که از وجود outlier اطمینان ندارید.
	داده‌هایی که توزیع نرمال دارند و فاقد outlier هستند.
	کاربرد ایده‌آل
	5


   
برای داده‌های  نرمال که بدون پرت هستند از استانداردسازی قوی و اصلی استفاده می گردد و بسیاری از الگوریتم‌های یادگیری ماشین، مانند SVM یا رگرسیون با داده‌های استانداردشده با این روش، همگرایی سریع‌تر و عملکرد بهتری دارند.  وقتی از نبود انحراف و پرتی در داده‌های خود مطمئن هستیم و نیز وقتی داده‌های از یک توزیع نرمال (گاوسی) پیروی می‌کنند یا به آن نزدیک هستند. اما در این پژوهش که داده‌ها دارای انحراف و پرتی  هستند وهمچنین وقتی داده‌ها به شدت کج‌ توزیع[footnoteRef:2] هستند از RobustScaler  استفاده می کنیم. [2:  Skewed] 


